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Comparatif détaillé CrewAI vs AutoGen vs LangGraph pour les systemes multi-agents IA. Architecture, cas d'usage et
guide de choix 2026. Guide.

CrewAl, AutoGen, LangGraph : Comparatif Frameworks constitue un enjeu majeur pour les
professionnels de la sécurité informatique et les équipes techniques. Ce guide détaillé sur ia
crewai autogen langgraph comparatif propose une méthodologie structurée, des outils
éprouvés et des recommandations opérationnelles directement applicables. L'objectif est de
fournir aux praticiens — consultants, ingénieurs sécurité, administrateurs systemes — les
connaissances et les techniques nécessaires pour aborder ce sujet avec rigueur. Chaque section
s'appuie sur des retours d'expérience terrain et intégre les évolutions les plus récentes du
domaine. Les recommandations présentées sont adaptées aux environnements d'entreprise et
tiennent compte des contraintes opérationnelles réelles.
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Les limites du single agent

Un agent unique, méme équipé de dizaines d'outils, souffre de plusieurs limitations
structurelles. La fenétre de contexte se remplit rapidement lorsque I'agent doit jongler
entre la planification, l'exécution et la vérification. Le biais de récence pousse le modéle a
oublier les instructions initiales au fil des itérations. Enfin, confier tous les réles a un seul
prompt crée un systeme fragile ou une erreur dans une sous-tdche peut corrompre
I'ensemble du pipeline. Comparatif détaillé CrewAl vs AutoGen vs LangGraph pour les
systemes multi-agents IA. Architecture, cas d'usage et guide de choix 2026. Guide. Ce guide
couvre les aspects essentiels de ia crewai autogen langgraph comparatif : méthodologie
structurée, outils recommandés et retours d'expérience opérationnels. Les professionnels y
trouveront des recommandations directement applicables.

Les systemes multi-agents répondent a ces problématiques en appliquant un principe
éprouvé en ingénierie logicielle : la séparation des responsabilités. Chaque agent
possede un réle défini, un prompt optimisé pour sa tache, et un périmétre d'outils
restreint. Le résultat est un systeme plus robuste, plus prévisible et plus facile a déboguer.



Quand choisir le multi-agents

Le multi-agents n'est pas toujours la réponse optimale. Voici les critéres qui justifient cette
approche:



Taches nécessitant plusieurs expertises : recherche + rédaction + relecture, ou
analyse de code + tests + documentation.



Pipelines de validation : quand un résultat doit étre vérifié par un agent distinct du
producteur pour éviter l'auto-complaisance du modele.



Workflows parallélisables : lorsque plusieurs sous-taches indépendantes peuvent
s'exécuter simultanément pour réduire la latence globale.



Systémes conversationnels complexes : simulations de débats, brainstorming
structuré, ou négociations multi-parties.

Trois frameworks dominent I'écosystéme en 2026 :

CrewAlI pour l'orchestration déclarative par réles, AutoGen (Microsoft) pour les
conversations multi-agents, et LangGraph pour le contrble fin par graphes
d'état. Chacun incarne une philosophie différente de 'orchestration d'agents.



Table des Matiéres Pourquoi Multi-Agents CrewAl en Détail



CrewAl : Orchestration par Roles et Taches

CrewAl, créé par Jodo Moura, est le framework multi-agents le plus populaire en termes
d'adoption communautaire. Sa philosophie repose sur une métaphore intuitive : vous
constituez un équipage (Crew) composé d'agents spécialisés, chacun doté d'un réle, d'un
objectif et d'un backstory. Ces agents exécutent des taches (Tasks) ordonnées selon un
processus séquentiel ou hiérarchique.



Architecture Crews / Agents / Tasks

L'architecture CrewAl s'articule autour de trois concepts fondamentaux. L'Agent est défini
par son , son et son . La Task décrit une unité de travail assignée a

un agent, avec un et un . Le Crew orchestre le tout en
définissant l'ordre d'exécution et le partage d'informations entre agents.



from crewai import Agent, Task, Crew, Process
from crewai tools import SerperDevTool, ScrapeWebsiteTool

# Définir les agents spécialisés
researcher = Agent(

role="Senior Research Analyst",

goal="Trouver les informations les plus récentes et
pertinentes",

backstory="Expert en veille technologique avec 10 ans
d'expérience",

tools=[SerperDevTool(), ScrapeWebsiteTool()],

verbose=True,

1lm="gpt-40"

writer = Agent(
role="Technical Writer",
goal="Rédiger un rapport clair et structuré",
backstory="Rédacteur technique spécialisé en IA",
verbose=True,
Llm="gpt-40"

# Définir les taches

research task = Task(
description="Analyser les tendances multi-agents IA 2026",
expected output="Rapport structuré avec sources",
agent=researcher

writing task = Task(

description="Rédiger 1'article final basé sur la
recherche",

expected output="Article markdown de 2000 mots",

agent=writer,

context=[research task] # Recoit le résultat de la
recherche

)

# Créer et lancer le Crew

crew = Crew(
agents=[researcher, writer],
tasks=[research task, writing task],
process=Process.sequential,
memory=True,
cache=True




)

result = crew.kickoff()

Forces et faiblesses

Points forts : CrewAl brille par sa simplicité d'adoption. En moins de 30 lignes de code,
vous avez un systeme multi-agents opérationnel. Le systeme de mémoire intégré (short-
term, long-term, entity memory) permet aux agents d'apprendre au fil des exécutions. Le
support natif des outils MCP depuis la version 0.80+ facilite I'intégration avec des services
externes. Enfin, le mode permet de désigner un agent manager
qui délegue dynamiquement les taches. Pour approfondir, consultez Orchestration
d'Agents IA : Patterns et Anti-Patterns.


http://127.0.0.1:4001/articles/ia-orchestration-agents-patterns
http://127.0.0.1:4001/articles/ia-orchestration-agents-patterns

N

Limitations : Le contréle du flux d'exécution reste limité comparé a LangGraph. Le
debugging est parfois opaque car les décisions de routage sont enfouies dans les prompts
internes du framework. Les boucles conditionnelles et les branchements complexes
nécessitent des workarounds. En production, la gestion des erreurs et des timeouts
d'agents individuels demande un effort supplémentaire de configuration.
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Pourquoi Multi-Agents CrewAl en Détail AutoGen en Détail



Notre avis d'expert

La gouvernance de I'IA est le prochain grand chantier de la cybersécurité. Les attaques par
prompt injection, I'empoisonnement de données d'entrainement et I'extraction de modeles
sont des menaces concretes que nous observons de plus en plus lors de nos missions. Ne
pas s'y préparer, c'est accepter un risque majeur.

Microsoft AutoGen : Conversations Multi-Agents

AutoGen, développé par Microsoft Research, adopte une approche fondamentalement
différente. Au lieu de définir des taches et des r6les, AutoGen modélise les interactions
multi-agents comme des conversations. Les agents échangent des messages dans des
GroupChats structurés, et un mécanisme de sélection du prochain orateur (speaker
selection) orchestre le flux de dialogue.



GroupChat et patterns conversationnels

AutoGen 0.4+ (la réécriture compléte nommée AutoGen AgentChat) introduit une
architecture événementielle basée sur des asynchrones. Le GroupChat
reste le pattern central : plusieurs agents sont placés dans un espace de conversation
partagé. Le décide quel agent parle ensuite en se basant sur le
contexte de la conversation.

Les trois patterns de sélection principaux sont : round_robin (tour de role circulaire), auto
(le LLM chaisit le prochain orateur selon le contexte), et manual (I'humain décide). AutoGen
supporte également le nested chat, ou un agent peut déclencher une sous-conversation
avec d'autres agents avant de répondre dans le GroupChat principal.



from autogen agentchat.agents import AssistantAgent
from autogen agentchat.teams import RoundRobinGroupChat
from autogen agentchat.conditions import
TextMentionTermination

from autogen ext.models.openai import
OpenAIChatCompletionClient

model = OpenAIChatCompletionClient(model="gpt-40")

# Agents conversationnels
analyst = AssistantAgent(
name="analyst",
model client=model,
system message="Tu es un analyste de données expert. "
"Analyse les données et fournis des insights."

critic = AssistantAgent(
name="critic",
model client=model,
system message="Tu es un critique rigoureux.
"Vérifie les analyses et signale les biais. "
"Dis APPROVE quand 1'analyse est satisfaisante."

# Condition d'arrét
termination = TextMentionTermination("APPROVE")

# GroupChat avec round-robin

team = RoundRobinGroupChat (
participants=[analyst, critic],
termination condition=termination,
max_turns=10

# Exécution asynchrone
import asyncio
result = asyncio.run(
team. run(task="Analyse les tendances du marché IA 2026")




Forces et faiblesses

Points forts : AutoGen excelle dans les scénarios de débat et de révision itérative.
L'intégration native de I'humain dans la boucle (UserProxyAgent) est la plus mature de
I'écosystéme. Le support de I'exécution de code en sandbox Docker est natif, permettant
aux agents d'écrire et d'exécuter du code Python de maniére sécurisée. L'architecture
evénementielle d'’AutoGen 0.4 permet un découplage propre entre agents, facilitant le
déploiement distribué.

Limitations : La courbe d'apprentissage est plus raide que CrewAl, surtout avec la
migration vers AutoGen 0.4. La documentation reste fragmentée entre I'ancienne API (v0.2)
et la nouvelle. Le contrdle du flux de conversation peut étre imprévisible en mode |
le LLM décidant parfois de maniére sous-optimale quel agent doit intervenir. Les
conversations longues générent un colt token important car tout le contexte est partagé
entre les participants.



CrewAl en Détail AutoGen en Détail LangGraph en Détail



Vos pipelines de données d'entrainement sont-ils protégés contre I'empoisonnement ?

LangGraph : Contrdle par Graphes d'Etat

LangGraph, développé par LangChain, représente l'approche la plus programmatique des
trois frameworks. Au lieu d'abstraire la logique d'orchestration derriere des métaphores
(équipage, conversation), LangGraph vous donne un graphe d'état explicite ou chaque
noeud est une fonction, chaque aréte une transition conditionnelle, et I'état global est un
objet typé que vous contrblez entiérement.



StateGraph, Nodes et Edges

Le concept central est le StateGraph. Vous définissez un ou une

pour |'état partagé, puis vous ajoutez des noeuds (fonctions qui transforment
|'état) et des arétes (transitions entre noeuds, éventuellement conditionnelles). Le résultat
est compilé en un graphe exécutable qui peut étre visualisé, testé unitairement et déployé
via LangGraph Platform.



from typing import TypedDict, Annotated, Literal
from langgraph.graph import StateGraph, END

from langgraph.checkpoint.memory import MemorySaver
from langchain openai import ChatOpenAlI

import operator

# Définir 1'état partagé
class ResearchState(TypedDict):
query: str
sources: Annotated[list, operator.add]
draft: str
review: str
final article: str
iteration: int

1lm = ChatOpenAI(model="gpt-40")

# Noeuds du graphe

def research(state: ResearchState) -> dict:
response = llm.invoke(f"Recherche sur: {state['query']l}")
return {"sources": [response.content]}

def write(state: ResearchState) -> dict:
response = Lllm.invoke(
f"Rédige un article basé sur: {state['sources']}"

)

return {"draft": response.content}

def review(state: ResearchState) -> dict:
response = llm.invoke(f"Critique: {state['draft']}")
return {"review": response.content, "iteration": state["it
eration"] + 1}

# Routage conditionnel
def should revise(state: ResearchState) -> Literal["write",
nd"]:
if state["iteration"] >= 3 or "APPROVED" in
state["review"]:
return "end"
return "write"

©

# Construire le graphe

graph = StateGraph(ResearchState)
graph.add node("research", research)
graph.add node("write", write)
graph.add node("review", review)




graph.set _entry point("research")

graph.add edge("research", "write")

graph.add edge("write", "review")

graph.add conditional edges("review", should revise,
{"write": "write", "end": END})

# Compiler avec checkpointing
app = graph.compile(checkpointer=MemorySaver())

Checkpointing et Human-in-the-Loop

L'un des atouts majeurs de LangGraph est le checkpointing natif. A chaque transition
entre noeuds, I'état complet du graphe est sauvegardé (en mémoire, SQLite, ou
PostgreSQL). Cela permet de reprendre une exécution interrompue, d'implémenter des



points d'approbation humaine ( / ), et de créer des
branches paralléles a partir d'un état donné pour tester différents scénarios. Pour
approfondir, consultez Phishing IA : Quand les Defenses Traditionnelles Echouent.

Points forts : Contrble total sur le flux d'exécution, visualisation native du graphe,
checkpointing robuste, déploiement facilité via LangGraph Platform (cloud ou self-hosted),
intégration directe avec l'écosystéme LangChain. Limitations : verbosité du code
comparée a CrewAl, courbe d'apprentissage liée aux concepts de graphes d'état, et
dépendance a I'écosystéme LangChain pour bénéficier pleinement des intégrations.
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AutoGen en Détail LangGraph en Détail Comparatif Technique



Cas concret

L'attaque par prompt injection sur les systemes GPT documentée par OWASP en 2023 a
révélé que des instructions malveillantes dissimulées dans des documents pouvaient
détourner le comportement de chatbots d'entreprise, accédant a des données internes
sensibles sans aucune authentification supplémentaire.

Comparatif Technique Détaillé

Ce comparatif évalue les trois frameworks sur les critéres techniques les plus pertinents
pour un choix éclairé en production. Chaque critére est noté de 1 a 5 en se basant sur notre
expérience d'implémentation dans des projets réels.



Critére CrewAl AutoGen LangGraph

Facilité de prise en main 5/5 3/5 2/5
Flexibilité du flux 3/5 4/5 5/5
Debugging / Observabilité 3/5 3/5 5/5
Scalabilité 3/5 4/5 5/5
Communauté / Ecosystéme 4/5 5/5 5/5
Human-in-the-Loop 2/5 5/5 4/5
Exécution de code 3/5 5/5 4/5
Support MCP natif 4/5 3/5 4/5

Comparatif Radar : CrewAI vs AutoGen vs LangGraph

CrewAl AutoGen LangGraph

Facilité

Communauté Flexibilité

Scalabilité Debugging

CrewAl : Simple et rapide pour prototyper AutoGen : Idéal pour conversations et HITL LangGraph : Maximum de contréle en prod

Figure 1 - Comparatif radar des forces relatives de chaque framework multi-agents

Ce radar illustre clairement les profils distincts des trois frameworks. CrewAI domine sur la
facilité de prise en main, ce qui en fait le choix idéal pour le prototypage rapide. AutoGen
offre un équilibre intéressant avec un accent sur les interactions conversationnelles.
LangGraph se distingue par un contréle et une observabilité maximaux, essentiels pour les
déploiements en production critique.



LangGraph en Détail Comparatif Technique Cas d'Usage



Cas d'Usage par Framework

Chaque framework excelle dans des scénarios spécifiques. Voici un guide de choix basé sur
des cas d'usage réels rencontrés en mission.



Recherche et analyse documentaire - CrewAl

Pour les workflows de recherche structurée (veille concurrentielle, analyse de marché,
synthese documentaire), CrewAl est le choix naturel. La métaphore de I'équipage
correspond parfaitement : un agent chercheur collecte les données, un agent analyste les
traite, et un agent rédacteur produit le livrable. Le mode séquentiel garantit que chaque
étape dispose des résultats de la précédente. La mémoire persistante permet de capitaliser
sur les recherches antérieures pour enrichir les analyses futures.



Coding assisté et review - AutoGen

AutoGen est le framework de référence pour les assistants de développement. Le pattern
classique implique un agent codeur qui génere du code, un agent reviewer qui l'analyse, et
un agent testeur qui exécute les tests dans un sandbox Docker. Le GroupChat permet des
itérations rapides : le reviewer identifie un probléme, le codeur corrige, le testeur valide, et
le cycle continue jusqu'a convergence. L'exécution de code en sandbox est native et
sécurisée, un avantage déterminant pour ce cas d'usage.



Support client et data pipelines - LangGraph

Pour les systémes de support client élaborés, LangGraph offre le contrdle nécessaire. Un
graphe typique comprend un noeud de classification d'intention, des branches vers des
agents spécialisés (facturation, technique, commercial), des points d'interruption pour
escalade humaine, et un noeud de résumé. Le checkpointing permet de reprendre une
conversation interrompue exactement la ou elle s'est arrétée. Pour les pipelines de
données, la possibilité de définir des branchements conditionnels, des boucles de retry et
des points de validation en fait l'outil le plus adapté.



Patterns d'Orchestration par Framework
CrewAl - Séquentiel AutoGen - GroupChat LangGraph - Graphe d'Etat

Researcher Classify

Agent Tech Agent Billing
Analyst

Reviewer

Review
Writer

Tester

Output Final

Consensus

CrewAlI - Idéal pour AutoGen - Idéal pour LangGraph - Idéal pour

Veille, analyse documentaire Coding assisté, code review Support client, chatbo
Rédaction collab e ébats ¢ instormir Data pipeline

Prototypage rapide imulations multi-parti Systémes critiques en prod

Figure 2 - Patterns d'orchestration typiques de chaque framework et cas d'usage
recommandés Pour approfondir, consultez IA Multimodale : Texte, Image et Audio.

Conseil pratique :

Rien n'empéche de combiner les frameworks. Un pattern courant consiste a
utiliser LangGraph comme orchestrateur principal avec des noeuds qui
déléguent a des Crews CrewAl pour les sous-taches spécialisées. AutoGen peut
servir de module de révision itérative au sein d'un pipeline LangGraph plus
large.



http://127.0.0.1:4001/articles/ia-multimodale-texte-image-audio

Comparatif Technique Cas d'Usage Production et Intégration



Déploiement en Production et Intégration

Passer d'un prototype multi-agents a un systéme en production nécessite de résoudre des
problématiques qui dépassent le cadre du framework lui-méme. Voici les dimensions clés a

adresser.



Monitoring et observabilité

L'observabilité est le premier défi en production multi-agents. Chaque agent effectue des
appels LLM, utilise des outils, et produit des résultats intermédiaires qu'il faut pouvoir
tracer. LangSmith (LangChain) est la solution la plus mature, offrant un tracing complet
des graphes LangGraph avec visualisation des états intermédiaires. Pour CrewAl et
AutoGen, des intégrations avec Arize Phoenix, Weights & Biases et OpenTelemetry
permettent de capturer les traces d'exécution, les latences et les colts par agent.

Les métriques essentielles a surveiller sont : le colit total par exécution (somme des
tokens consommeés par tous les agents), le nombre de tours (itérations avant
convergence), le taux d'échec par agent (pour identifier les maillons faibles), et la latence
end-to-end (critique pour les applications temps réel).



Testing des systemes multi-agents

Tester un systéme multi-agents est fondamentalement différent du testing logiciel
classique. Les résultats sont non déterministes, les interactions entre agents créent des
comportements émergents, et les cas limites sont souvent imprévisibles. Une stratégie de
testing efficace repose sur trois niveaux :



Tests unitaires d'agents : isoler chaque agent avec des entrées fixes et valider que ses
outputs respectent le format attendu. Utiliser des mocks LLM pour le déterminisme.



Tests d'intégration : exécuter le pipeline complet avec des scénarios de référence et
évaluer la qualité des résultats via des métriques LLM-as-judge (un LLM note la qualité
des outputs sur des criteres définis).



Tests de chaos : simuler des pannes (timeout LLM, outil indisponible, réponse
malformée) pour valider la résilience du systeme. LangGraph facilite ce type de test
grace a son graphe explicite.



Optimisation des colits

Les systemes multi-agents peuvent rapidement devenir colteux car chaque interaction
agent-agent consomme des tokens. Plusieurs stratégies d'optimisation s'imposent : utiliser
des modeéles différenciés par agent (GPT-40 pour le raisonnement complexe, GPT-40-mini
ou Claude Haiku pour les taches simples), implémenter du caching intelligent des
résultats intermédiaires, limiter le nombre de tours de conversation par des conditions
d'arrét strictes, et compresser le contexte partagé entre agents via des résumés
intermédiaires.



Intégration MCP (Model Context Protocol)

Le Model Context Protocol (MCP) d'Anthropic est en train de devenir le standard
d'intégration pour connecter les agents a des outils et services externes. Parmi les trois
frameworks, CrewAl a été le premier a offrir un support natif MCP, permettant de brancher
directement des serveurs MCP comme outils d'agents. LangGraph bénéficie de
l'intégration via LangChain MCP adapters. AutoGen supporte MCP via des wrappers
communautaires qui encapsulent les outils MCP dans le format attendu par les agents.

L'avantage de MCP pour les systemes multi-agents est considérable : un méme serveur
MCP (base de données, API, filesystem) peut étre partagé entre plusieurs agents sans
dupliquer la logique de connexion. Cela simplifie 'architecture et garantit une cohérence
dans l'accés aux ressources. Pour approfondir, consultez LLM en Local : Ollama, LM Studio
et vLLM - Comparatif 2026.

Recommandation finale :


http://127.0.0.1:4001/articles/ia-llm-local-ollama-lmstudio-vllm
http://127.0.0.1:4001/articles/ia-llm-local-ollama-lmstudio-vllm

Pour un nouveau projet multi-agents en 2026, commencez par CrewAl pour
valider le concept rapidement. Si le projet nécessite un contrdéle fin du flux ou un
déploiement en production critique, migrez vers LangGraph. Réservez AutoGen
pour les cas spécifiques de conversation multi-parties et d'exécution de code en
boucle. Dans tous les cas, investissez dés le départ dans le monitoring et le
testing automatisé.

Ressources open source associées

HF Dataset ai-agents-fr HF Space ai-agents-explorer (démo)

Besoin d'un accompagnement expert ?

Nos consultants en cybersécurité et IA vous accompagnent dans vos projets. Devis
personnalisé sous 24h.



Références et ressources externes

* OWASP LLM Top 10 — Les 10 risques majeurs pour les applications LLM

* MITRE ATLAS — Framework de menaces pour les systémes d'intelligence artificielle
* NIST AI RMF — Al Risk Management Framework du NIST

+ arXiv — Archive ouverte de publications scientifiques en IA

* HuggingFace Docs — Documentation de référence pour les modéles de ML

Pour approfondir ce sujet, consultez notre outil open-source lim-security-scanner qui
facilite 'audit de sécurité des modéles de langage.

Sources et références : ArXiv IA - Hugging Face Papers

FAQ

Qu'est-ce que CrewAl, AutoGen, LangGraph ?

Le concept de CrewAl, AutoGen, LangGraph est détaillé dans les premieres sections de cet
article, qui couvrent les fondamentaux, les enjeux et le contexte opérationnel. Pour un
accompagnement sur ce sujet, contactez nos experts.

Pourquoi CrewAl, AutoGen, LangGraph est-il important en cybersécurité ?

La compréhension de CrewAl, AutoGen, LangGraph permet aux équipes de sécurité
d'améliorer leur posture défensive. Les sections « Table des Matiéres » et « CrewAl :
Orchestration par Rbles et Taches » détaillent les raisons de cette importance. Pour un
accompagnement sur ce sujet, contactez nos experts.

Comment mettre en ceuvre les recommandations de cet article ?

Les recommandations pratiques sont détaillées tout au long de larticle, avec des
commandes, des outils et des méthodologies éprouvées. La section « Conclusion » fournit
une synthese actionnable. Pour un accompagnement sur ce sujet, contactez nos experts.

Conclusion

Cet article a couvert les aspects essentiels de Table des Matiéres, Pourquoi les Systemes
Multi-Agents, CrewAl : Orchestration par Rbles et Taches. La mise en pratique de ces
recommandations permet de renforcer significativement la posture de securite de votre
organisation.

Ayi NEDJIMI Consultants — Expert cybersécurité offensive & intelligence artificielle
ayinedjimi-consultants.fr - ayi@ayinedjimi-consultants.fr

© 2026 — Reproduction interdite sans autorisation.
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