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Maîtrisez les architectures RAG scalables en 2026 : chunking strategies, vector

stores, reranking, GraphRAG, HyDE. Limites du RAG naïf et alternatives pour les

corpus d'entreprise volumineux.

A retenir -- Architectures RAG scalables 2026

Le RAG (Retrieval Augmented Generation) naif --  fixe +  +

cosine similarity -- atteint rapidement ses limites sur des corpus d'entreprise

volumineux et heterogenes. En 2026, les architectures RAG avancees combinent :

chunking semantique adaptatif, stores vectoriels optimises (Qdrant, Weaviate,

pgvector), reranking en deux etapes (ColBERT/BGE-Reranker), et des methodes

complementaires comme HyDE (Hypothetical Document Embeddings) et 

 pour les bases de connaissances tres structurees. La qualite de la
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chunking embeddings

GraphRAG
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Le RAG (Retrieval Augmented Generation) est devenu le pattern d'architecture IA

d'entreprise le plus deploye en 2026 : il permet d'utiliser un LLM comme interface de

requetage sur des bases de connaissances documentaires propriétaires sans avoir a fine-

tuner le modele ni a l'inclure dans les donnees d'entrainement. L'implementation naive --

decouper les documents en chunks de taille fixe, les encoder avec un modele

d'embeddings, les stocker dans un vector store, et a chaque requete retriever les chunks

les plus similaires via cosine similarity pour les injecter dans le contexte du LLM --

fonctionne suffisamment bien pour les preuves de concept. Mais en production, sur des

corpus d'entreprise de milliers a millions de documents, le RAG naif presente des limites

systematiques qui degradent la qualite des reponses : retrieval de chunks non pertinents,

perte de contexte due aux decoupages, incapacite a gerer des questions multi-hop

necessitant plusieurs documents, et scalabilite limitee. Cet article analyse ces limites et les

solutions architecturales avancees qui les resoluent pour des deploiements RAG enterprise

robustes.

Les limitations du RAG naif en contexte enterprise apparaissent rapidement apres les

premiers deploiements :

Probleme du chunking fixe : couper les documents tous les 512 tokens casse les

paragraphes au milieu, separe les titres de leur contenu, et cree des chunks sans

contexte suffisant pour que le LLM comprenne leur signification. Un chunk contenant

"Voir tableau ci-dessous" sans le tableau correspondant est inutile.

retrieval conditionne 70% de la qualite des reponses RAG -- investir dans le

pipeline de retrieval est plus rentable que d'ameliorer le LLM generateur.

Limites du RAG naif -- pourquoi il echoue sur les corpus enterprise
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